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1.  Einfuhrung

Kiinstliche Intelligenz (KI) und insbesonde-
re Generative KI (genKI) stellen faszinierende
und herausfordernde Entwicklungen unse-
rer Zeit dar. Die Vision, Maschinen mit einer
menschendhnlichen Intelligenz auszustatten,
ist nach gut 50 Jahren dank der jiingsten Ent-
wicklungen - KI-Chatbots und Custom GPTs -
etwas realer geworden. Doch was genau verbirgt
sich hinter diesen Begriffen und welche tiberra-
schenden Maglichkeiten erdffnen sie uns?

1.1 Digitalisierung als Vor-
aussetzung

Erst mit der fortschreitenden Digitalisierung
in allen gesellschaftlichen Bereichen wurde
die Basis fiir die rasante Entwicklung in der
KI-Forschung gelegt. Ohne eine Digitalisie-
rung von Daten, Informationen und Wissen,
ohne die Erzeugung digitaler Daten und deren
Verteilung durch weltweit operierende Infor-
mations- und Kommunikationstechnologien
(Stichwort Internet), ohne die umfassende
Plattformisierung der Gesellschaften des glo-
balen Nordens (Social Media, Online-Mark-
te, Foren etc.) wiren niemals so viele Daten
zusammengekommen, wie fiir das Training
und die Optimierung von KI-Modellen be-
notigt werden. Begleitet wurden diese techno-
logischen und 6konomischen Entwicklungen
von gesellschaftlichen Veranderungen, die zu-
nehmend in Frage stellen, was gesellschaftlich
akzeptierter (Werte-)Konsens, was Wissen und
was Wahrheit ist. In dieser Ara lernen, kommu-
nizieren, gestalten, forschen und entscheiden
die Menschen noch weitgehend eigenstandig.

1.2 Kl

Kunstliche, d. h. nicht-menschliche Intelli-
genz bildet die Grundlage fiir die Interaktion

zwischen Maschinen und zwischen Maschi-
nen und Menschen. Das Konzept der KI lebt
von Analogien zum Menschen, v. a. zu seinem
Gehirn und seiner Fahigkeit zu lernen. Dies
wird auch in Definitionen zu KI deutlich:
»Kunstliche Intelligenz ist die Fahigkeit einer
Maschine, menschliche Fihigkeiten wie logi-
sches Denken, Lernen, Planen und Kreativitat
zu imitieren. KI ermdglicht es technischen Sys-
temen, ihre Umwelt wahrzunehmen, mit dem
Wahrgenommenen umzugehen und Probleme
zu 19sen, um ein bestimmtes Ziel zu erreichen.
[...] KI-Systeme sind in der Lage, ihr Handeln
anzupassen, indem sie die Folgen fritherer Ak-
tionen analysieren und autonom arbeiten."!

Wichtig ist, dass bisherige KI menschliche
Handlungen imitiert und ohne Sensorik kein
eigenes Weltwissen aufbauen kann. Allerdings
kann sie aus Fehlern lernen, sich selbstandig
korrigieren und Entscheidungen treffen. Sie ist
dadurch in einzelnen Aufgaben bereits erfolg-
reicher als die meisten Menschen, z. B. beim
Ubersetzen in verschiedene Sprachen.

Sprach- und Bilderkennung sowie autonome
Robotik gehoren zu den Forschungsfeldern
von KI, die uns auch im Alltag umgeben:

« Suchalgorithmen: Google & Co.

o Empfehlungssysteme: Netflix, Amazon,

YouTube

« Entscheidungsalgorithmen: Kreditwiir-

digkeit, Bewerbung, Wohnungssuche
« Kontroll- und Priifalgorithmen: Spam-
& Hatefilter

o Gesichtserkennung: automatische Mar-
kierung von Personen bei Social Media,
medizinische Apps

+  Bildverarbeitung: selbstfahrende Autos, Ro-

boter, Digitalisierung von Texten & Bildern

o Deepfakes: Videos, Bilder, Stimmen

Sprachverarbeitung: Wortvorschlige beim

Schreiben auf dem Smartphone, Sprache zu
Text / Text zu Sprache, Sprachassistenten

Damit hat KI bereits zahlreiche Bereiche
unseres taglichen Lebens durchdrungen und
verandert sie nachhaltig. Sie ist zugleich Folge
und Ursache fiir die Verdnderungen der letz-
ten 10 bis 20 Jahre. Infolge der Digitalisierung
wurden die Datenmengen zu grof3 (Big Data,
Plattformisierung), der Wunsch nach indivi-
duellen Angeboten stieg (Personalisierung)

1 Europaparlament: Was ist kiinstliche Intelligenz und wie wird sie genutzt? Stand 20.6.2023, zuletzt gepriift 18.3.2024.

Seite 9



LGNRW

Seite 10

und die Entscheidungszeitraume verkiirzten
sich zunehmend (Logistik, Militdr). Schein-
bar folgerichtig interagieren Maschinen nun
direkt mit anderen Maschinen, um den ver-
langsamenden Faktor Mensch zu umgehen
(KI-Wettriisten, Industrie 4.0). Alle diese An-
forderungen konnen KI-Anwendungen nur
tiber Mustererkennung und Statistik bewalti-
gen, die mit einer Verfestigung vorhandener
Verzerrungen (Daten-Bias) und dadurch mit
einer Normierung einhergehen (Tendenz zur
Mitte). Dies wirft u. a. die Frage auf, ob und
wie statistisch unterreprasentierte Teile der
Gesellschaft besser in KI-Losungen beriick-
sichtigt werden konnen.

1.3 Generative Kl (genKl)

Spatestens seit Ende 2022 ist dank ChatGPT
(OpenAlI) KI und vor allem genKI in der Be-
volkerung angekommen. Auf der Basis gewal-
tiger Datenmengen und Parameter erfolgt das
Training der groflen (multimodalen) Sprach-
modelle (Large Language Models, LLMs), wo-
bei sog. Deep Learning mit Neuronalen Netzen
eingesetzt wird. Auch vor ChatGPT konnten
sie Text oder Code generieren, doch erst die
Ansteuerung der Modelle mittels natiirlich-
sprachiger Chatbots wirkte disruptiv: Jeder
kann nun per Eingabe (Prompt) dem LLM sa-
gen, was es tun soll. Daraufthin werden Texte,
Code, Bilder, Audios oder Videos erstellt oder
bearbeitet, wobei nahezu alle gangigen Trans-
formationen moglich sind (Abb. 1).
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Abb. 1: Einsatzmoglichkeiten von generativer KI.

Das Besondere an der genKI ist, dass sie im
Gegensatz zu Suchmaschinen typischerweise
trotz einer wiederholt gleichlautenden An-
frage (Prompt) jedes Mal einzigartige Inhalte
erzeugt, die auf Statistik beruhen. GenKI stellt
also kein Wissen, sondern statistische Wahr-
scheinlichkeiten bereit, die zu Halluzinationen

des Modells fithren konnen und verzerrt sind
(Bias). Dies stellt v.a. dann ein erhebliches
Problem dar, wenn der User nicht tiber aus-
reichend Orientierungs- und Fachwissen ver-
fiigt, um die Qualitdt der Antwort beurteilen
zu konnen. Doch wenigstens hort sich der ge-
nerierte Text meist sehr schon an...

Neben den Problemen Halluzination und
Bias bringen genKI-Systeme weitere Probleme
mit sich:

«  Copyright- & Datenschutzproblem: Daten-

sammlung hinter Paywalls und von Usern

Qualititsproblem: Trainingsdaten und An-

wendungsgebiet passen nicht zusammen

o Transparenzproblem: Black Box vs. Er-

klarbarkeit

«  Okologie- und Okonomieproblem: Trai-

nings- und Betriebskosten der LLMs du-
Berst kostenintensiv

Infolge des Hypes um genKI beschleunigen
sich die gesellschaftlichen Veranderungen, die
bereits mit einfacheren Formen der KI asso-
ziiert waren. So wird aufgrund der extremen
Kosten die Monopolisierung des Technologie-
sektors vorangetrieben, Chatbots werden zu
sozialen Partnern und der Konsens uber das,
was unabhingig von (Einzel-)Meinungen als
tiberdauerndes Wissen betrachtet wird, gerit
zunehmend in Gefahr, wenn die Anzahl der
Halluzinationen eine kritische Masse iiber-
schreitet. GenKI kann wie der Taschenrechner
als Arbeitserleichterung verstanden und ge-
nutzt werden. Jedoch sollte sich der so ,,aug-
mentierte Mensch“ dariiber im Klaren sein,
dass u. U. zeitgleich Kompetenzen, z. B. die
eigene sprachliche Kreativitit, verkiimmern.
Die Maschine gestaltet und forscht, wenn sie
dazu per Prompt beauftragt wird - noch in ei-
nem eng begrenzten Feld, aber wie lange wird
dies so bleiben?

1.4 Zukunft: Kiinstliche All-
gemeine Intelligenz (AGI)?

Artificial General Intelligence (AGI) - gerne
auch als ,starke® KI bezeichnet - ist bei Ent-
wicklern von OpenAI, Google & Co erklértes
Ziel. Unter AGI verstehen z. B. MORRIS et al.
(2024) ein ,,Al system that is at least as capable
as a human at most tasks® (1). Um den Fort-
schritt auf dem Weg zu einer AGI definieren
zu konnen, schlagen sie in Bezug auf Genera-
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litat? ,,der KI five levels of performance (Emer-
ging, Competent, Expert, Virtuoso, and Super-
human)“ (13) vor. Den bisherigen Status der

AGI stufen sie dank den LLMs ChatGPT, Llama
2 und Gemini als ,Level 1: Emerging equal to
or somewhat better than an unskilled human®
ein (6). Wenn man diesen Visiondren glauben
mochte, wird die AGI erreicht werden, wobei
die Meinungen hinsichtlich des Zeitpunkts sehr
differieren. Doch an diesem Ende wiirden Ma-
schinen sich selbst organisieren und entwickeln,
ohne des Menschen zu bediirfen. Wenn damit
die meisten oder gar alle kognitiven Tatigkeiten
von Maschinen erledigt werden konnten, wel-
che Rolle(n) tiibernehmen dann die Menschen?

2. Ethische und gesellschaftli-
che Implikationen von KI

Mit der Entwicklung und dem Einsatz von
KI sind ethische, soziale, konomische und
okologische Fragen verbunden, die unbedingt
auf allen gesellschaftlichen Ebenen diskutiert
werden miissen. Nachdem zundchst eine freie
Entfaltung der KI-Entwicklung méglich war,
versucht sich zurzeit die Politik an Regulie-
rung’ und Fordermafinahmen, die Forschung
und Entwicklung von KI steuern sollen. Zu
den zentralen Fragen zihlen:

o Wie lassen sich Verzerrungen der Daten

und der Ergebnisse verhindern?

« Wie kann die Gefahr eines KI-Wettriis-
tens verhindert oder dessen Folgen ab-
gemildert werden?

o Wo darf KI eingesetzt werden?

o Wie konnen sich Einzelpersonen gegen
Entscheidungen durch KI wehren?

»  Wiesind die Kosten von KI zu rechtfertigen?

2.1 Bias & Toxizitat

Es gibt zahlreiche Ansatzpunkte in einem
Datensatz, die zu Verzerrungen (Bias) fiih-
ren konnen. Hierzu gehoren die Kategorien
Sprache bzw. Sprachregister, Geschlecht, Al-
ter, Behinderung, Nationalitit, Rasse, phy-
sisches Aussehen, sozialer Status, sexuelle
Orientierung, Religion, politische Meinung.
Dabei kann der Bias eher offenkundig sein,
z. B. wenn fiir eine Arbeitsplatzentscheidung

das KI-Modell auf den Lebensldufen der bishe-
rigen Firmenangehorigen trainiert wird. Sind
dies in der Majoritit amerikanische Manner
mit einer Vorliebe fur Baseball, wird die KI ler-
nen, dass Baseball - eine Médnnersportart - ein
zentrales Einstellungskriterium ist und daher
Menschen ohne Baseball, i. e. Frauen - hier
heiflt die Sportart Softball — benachteiligen.*
Im Gegensatz dazu gibt es auch sehr viel we-
niger offensichtliche Verzerrungen, z. B. wenn
ein Chatbot nicht unparteiisch ist, sondern
eine politische Richtung bevorzugt.’
Demgegeniiber tritt Toxizitét (Stichwort Hate
Speech) i. d. R. offen zu Tage. KI kann beispiels-
weise. dazu genutzt werden, besonders ,giftige‘
Posts fiir Social Media oder fiir eine Spielplatt-
form zu kreieren, um andere blof3zustellen, zu
mobben oder mundtot zu machen. Allerdings
wird KI auch dafiir eingesetzt, genau diese Form
von Auflerungen zu finden und zu entfernen.

2.2 Propaganda & Desinfor-
mation

Wer Propaganda betreibt, versucht, gezielt
das Denken, Handeln und Fiithlen von Men-
schen zu beeinflussen. Dazu werden Infor-
mationen (Texte, Bilder, Gesichter, Stimmen,
Videos) gefdlscht oder falsch verwendet. Be-
liebte Anwendungsfelder sind Politik (Ver-
schworungsmythen, Cyberwar, Wahlkampag-
nen), Konsum (Verkauf von Wundermitteln’,
irrefithrende Produktbeschreibungen) und
Kriminalitdt (Angriffe auf die IT-Sicherheit,
Betrugsdelikte). In allen Bereichen kann KI
und insbesondere genKI als Werkzeug zur
Desinformation eingesetzt werden, indem sie
dabei hilft, Umfang, Geschwindigkeit und An-
passungsfahigkeit der Propagandainhalte zu
erhohen. Zu den Formen der KI-Propagan-
da gehoren Deepfakes®, massenhaft erzeugte
Falschinformationen, personalisierte Propa-
ganda und automatisierte Social-Media-Bots.
Falsche oder falsch verwendete Informationen
sind u. a. an folgenden Merkmalen zu erkennen:
o Schwerpunkt auf Einzelpersonen, Orte,
Organisationen

o hohe Emotionalitit in Darstellung und
Reaktionen

+ einseitige Darstellung

2 »General: wide range of non-physical tasks, including metacognitive abilities like learning new skills“ (MORRIS / SOHL-DICKSTEIN / FIEDEL / WARKENTIN / DAFOE / FAUST

/ FARABET / LEGG [2024], 6).

The White House (2023).

SCHELLMANN (2024).

Moroxr / PINHO NETO / RODRIGUES (2024).
'WALTER (2023).

[T BN
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o Manipulation durch Wortwahl und
Struktur
o Urheber nicht als reale Person identifizierbar
o  Zitatauswahl als Strategie zur Kommu-
nikation eigener Ansichten
Propaganda und Desinformation sind nicht
neu, haben aber mit Eintritt in eine zuneh-
mend digitalisierte Gesellschaft neue Hohen
erreicht, da es nun jedem User mdglich ist,
Inhalte zu generieren sowie sehr schnell und
weitreichend zu verbreiten. Aufgrund der im
Gegensatz zu traditionellen Medien fehlenden
Qualititspriifung ist das Vertrauen in Inhalte
gesunken. Besonders schwerwiegend ist dabeti,
dass selbst nach offensichtlicher Widerlegung
von falschen Informationen diese langfristig
kursieren und zu gesellschaftlichen Spaltun-
gen fiihren konnen.

2.3 Urheberrecht & Datenschutz

Auch das Urheberrecht ist erheblich von der
Entwicklung und vom Einsatz von KI und der
(multimodalen) LLMs betroffen. Offensicht-
lich wurden erfolgreiche Sprachmodelle wie
ChatGPT’ oder StabilityA* auf Daten trainiert,
die urheberrechtlich geschiitzt hinter Paywalls
verborgen waren. Dies wirft nicht nur die
Frage nach der Bemessung eines pekunidren
Werts fiir die Zahlung einer Nutzungsvergii-
tung, sondern auch nach dem digitalen Schutz
des geistigen Eigentums auf, wenn weder eine
Paywall noch Gesetze auszureichen scheinen.

Noch schwieriger ist der Umgang mit dem
Datenschutz, wenn ohne explizite Zustim-
mung von den groflen Firmen personenbe-
zogene Daten gesammelt, verarbeitet, genutzt
und verdndert werden. Auch wenn dieses Pha-
nomen bereits seit Beginn der Digitalisierung
bekannt ist, nimmt es vor allem durch die gen-
KI eine ganz neue Dimension an, z. B. durch
die Moglichkeit der Manipulation von Bildern
und Stimmen (inkl. Identitdtsraub).

24 Okonomie & Okologie

Besonders gravierend wirkt sich das einset-
zende KI-Zeitalter 6konomisch und 6kolo-
gisch aus. Das Training eines LLMs verursacht
hardwareseitig etwa 800 Millionen US-Dol-

7 SokoLov (2023).

lar Investitionskosten und anschlieflend bis
zu 12 Millionen US-Dollar Trainingskosten
(Strom, Wasser), wihrend die taglichen Be-
triebskosten bei bis zu 50 Millionen US-Dol-
lar liegen.’ Die International Energy Agency
(IEA) schitzt auflerdem, dass die KI-Industrie
im Jahr 2026 im Vergleich zu 2023 das Zehnfa-
che an Elektrizitit verbrauchen wird. Fiir den
Stromverbrauch der Rechenzentren (traditio-
nelle Anwendungen wie Internet, KI, Krypto-
wahrungen) prognostiziert die IEA bis 2026,
»tJhat growth is equivalent to adding an
extra countrys worth of electricity demand;
Sweden under a more modest scenario or
Germany at the most.“!? Entsprechend besorg-
niserregend sind die dkologischen und damit
gesamtgesellschaftlichen Kosten in Form von
CO,-Emissionen und Wasserverbrauch zu be-
werten. Bspw. verursacht das Training eines
einzigen LLMs (GPT-3, 176B) 502 Tonnen an
Co,, wahrend ein durchschnittliches US-ame-
rikanisches Leben pro Jahr nur gut 18 Tonnen
CO, freisetzt (Leben weltweit pro Jahr: 5,5
Tonnen CO,)." Noch weniger transparent ge-
macht werden die Kosten fiir den Verbrauch
von Frischwasser, das zur Kithlung der Server
benoétigt wird. Es gibt z. B. Schitzungen, dass
ChatGPT bei einem ,Gesprach’ mit 25 bis 50
Fragen einen halben Liter Wasser ,trinkt’'? In
Zeiten von extremer Trockenheit und Wasser-
mangel auf der Welt sollte sich also jeder User
fragen, ob selbst zu denken und selbst zu gene-
rieren nicht vielleicht umweltfreundlicher ist.

3.  Klund Alte Sprachen

Schon seit einiger Zeit wird auch in der
Klassischen Philologie an und mit KI geforscht.
Obwohl KI-gestiitzte Sprachtechnologien, ins-
besondere das Natural Language Processing
(NLP), eher auflerhalb des deutschsprachi-
gen Raums fiir die Sprachen Latein und Grie-
chisch (fort-)entwickelt werden, finden ihre
Applikationen trotzdem auch in Deutschland
Anwendung, z. B. bei der Digitalisierung von
Texten (u. a. Transkribus) oder der Wort- und
Textanalyse (u.a. Logeion, Collatinus Web).
Dariiber hinaus sind KI-Tools aus der Lehre
nicht mehr weg zu denken, insbesondere seit

8 J. VINCENT (2023). Getty Images sues Al art generator Stable Diffusion in the US for copyright infringement (The Verge, 6.2.2023).
9 How much does ChatGPT cost? $2-12 million per training for large models (TechGoing, 18.2.2023)
10 J. CALMA (2024). Al and crypto mining are driving up data centers’ energy use (The Verge, 24.1.2024).

11 MASLE] / FATTORINI / BRYNJOLFSSON / ETCHEMENDY / LIGETT / LYONS / MANYIKA / NGO / NIEBLES / PARLI / SHOHAM / WALD / CLARK / PERRAULT

12 A.Lobe (2023). Die Klimakiller-Intelligenz (taz, 28.7.2023).
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ChatGPT, Mistral, Claude, Gemini etc. erfolg-
reich aus dem Lateinischen oder Griechischen
ins Deutsche iibersetzen konnen. Einigen ge-
lingen sogar annehmbare Ubersetzungen in
die alten Sprachen (u.a. ChatGPT, Mistral),
die man z. B. fiir das Erstellen von Klassenar-
beiten als Ausgangspunkt nehmen kann. Hin-
zu kommen die multimodalen Sprachmodelle,
die Bildbeschreibung (z. B. Gemini), Bildbear-
beitung (z. B. Clipdrop), Generierung von Bil-
dern (z. B. Midjourney), Prasentationen (z. B.
Gamma), Stimmen (z. B. ElevenLabs), Musik
(z. B. Soundraw), Videos (HeyGen) sowie au-
tomatische Videotranskription (Whisper) und
Videoiibersetzung mit Lippensynchronisation
(HeyGen) ermoglichen. Die Auswahl gibt nur
einen ersten Uberblick iiber KI-Anwendun-
gen, die Lehren und Priifen zugleich erleich-
tern und erschweren konnen. Autorschaft im
Sinne von Eigenleistung und Kreativitit sind
schwerer denn je eindeutig nachzuweisen und
demnach auch schwer zu bewerten.

3.1 KI-Bildung

KI-Bildung (AI Literacy) wird als eine
Dimension digitaler Kompetenzen (Digital

Literacies) verstanden, die {iber die letzten 20
Jahre der technologischen Entwicklung folgend
immer weiter ausdifferenziert wurden (Abb. 2).

Abb. 2: Das Dreieck zeigt durch die Stufung so-
wohl Beginn der digitalen Kompetenzen (Media
Literacy) als auch die fortschreitende Spezifizie-
rung bis zur Spitze (Al Literacy).

Die Modellierung und Konkretisierung von
KI-Bildung fiihrt zwei Ansditze - EU-poli-
tische Rahmenvorgaben (CARRETERO et al.
2017) und wissenschaftliche Literatur (LoNG
& MAGERKO 2020) — zusammen (Abb. 3).

Auf dieser Basis konnen die Kompetenzbe-
reiche von KI-Bildung fiir die einzelnen Kom-
petenzstufen konkretisiert werden (Abb. 4).

reich

Anfinger Fortgeschritten Kompetent Experte
Komplexitit der einfache Aufgaben | begrenzte Aufgaben & | verschiedene Auf- komplexe, vernetz-
Aufgabe Probleme, Routineauf- | gaben & Probleme | te Aufgaben

gaben

Autonomiegrad mit Anleitung, nur | selbstdndig, bedarfs- andere anleitend, neue Ideen ein-

bei Aufforderung orientiert an andere anpas- bringen

send

Kognitiver Be- wissen, verstehen anwenden bewerten, trans- gestalten

ferieren

Abb. 3: Kompetenzstufenmodell fiir Digital Literacies (adressiert sind Laien, keine Fachexperten

wie bspw. Programmierer).
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Kompetent

Experte

Konzepte von KI & Intelli-
genz

KI-Anwendungsfelder
Graphen & Datenstrukturen
Stirken & Schwichen von
KI

KI-Arbeitsfelder: kognitive
Systeme, maschinelles Ler-
nen & Robotics

starke vs. schwache KI

Mensch-Maschine-
Interaktion
Datenschutz

aus Daten lernen
kritische Interpreta-
tion der Ergebnisse
Rolle des Menschen
im Umgang mit KI

KI-Ethik

Bias & Toxizitét
Desinformation & Propaganda
Okonomie & Okologie
Urheber- und Datenschutz
Arbeit & Arbeitsklima
Transparenz von KI-Modellen
& KI-Entscheidungsprozessen
KI-Zukunft

am Offentlichen KI-
Diskurs teilnehmen
durch Feedback KI-
Tools verbessern

vor problematischen
KI-Tools warnen

Expertenstatus:
KI evaluieren
KI programmieren

Abb. 4: Kompetenzstufen KI-Bildung und ihre Inhalte.
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Eine Ubertragung des Modells zur KI-Bil-
dung auf die Lehre der Alten Sprachen lasst
sich bspw. so umsetzen:

Anfanger (KI verstehen)

« Funktionsweise der LLMs thematisieren,
z. B. Halluzinationen, Datenbasis, Funk-
tionsaufrufe

» Anwendungsfelder und Tools kennen

o Schwichen kennen, z. B. Statistik, Daten-Bias
Fortgeschritten (KI anwenden)

o KI-Tools reflektieren und nutzen, z. B.

Stilkorrektur mit Deepl

o Mensch-Maschine-Interaktion: Prompt
Engineering"’

o Kiritische Interpretation der Ergebnisse,
z. B. Allgemeinplatz vs. fundierte Ana-
lyse mit Belegen

Kompetent (KI bewerten)

e Kriterien fiir Qualitat von KI-Tools er-
arbeiten, z. B. Umgang mit personenbe-
zogenen Daten, Genauigkeit der Ergeb-
nisse, Bias, Oberflichlichkeit

« KI-Tools anhand der Kriterien evaluieren

Kosten reflektieren: Mehrwert oder person-
licher Lernverlust in Relation zu KI-Kosten

Experte (KI gestalten)

o KI-Diskurse in den AU integrieren, z. B.
DeepFakes

« Blacklist einer KI-Toolliste gemeinsam
tithren und diese nach aufen vertreten

3.2 Alte Sprachen Kl-sensibel
lehren

Das Modell der KI-Bildung ldsst sich im AU
anwenden, wenn man (datenschutzkonfor-
me'*) KI als Hilfsmittel und Reflexionsbasis
einsetzt. Wichtig ist, dass den Lernenden nicht
nur die eher abstrakten gesellschaftlichen Im-
plikationen deutlich werden, sondern dass sie
sehr schnell erfahren, dass vor allem genKI ih-
nen nur kurzfristig hilft, wenn sie der KI das
Losen von Aufgaben iiberlassen. Gerade eine
regelmiflige Reflexion {iber die Ergebnisse ei-
nes KI-Tools sollte verdeutlichen, dass Orien-
tierungs- und Fachwissen sowie Fachkompe-
tenzen unerlisslich sind, um bestméglich vom
KI-Einsatz profitieren zu konnen.

Neben der argumentativen Reflexion iiber
Prozess und Produkt bietet sich auch der Ver-
gleich zwischen menschlichen und maschinel-
len Produkten an. Ergdnzt werden sollten die
KI-sensiblen Aufgaben durch ein explizites
Eintiben von wohlformulierten Prompts, die
dhnlich der guten Suchanfragen im Internet
erst deutlich bessere Ergebnisse der KI pro-
duzieren. Mogliche Aufgabenbeispiele fiir den
AU sind (P = Prompt, L = Lernender):
Argumentative Reflexion

o P: Ubersetze den Satz ...“ & L erlautert
die Entscheidung.

o P: Erstelle eine Paraphrase des Textes
X*“ & L erkldrt die Umformulierungen.

o P:  Erstelle eine Prasentation, die ...“ &
L passt das Ergebnis an und begriindet
die Anpassungen.

Vergleich zwischen Maschine & Mensch

o L vergleicht die maschinelle Interpreta-
tion mit dem Produkt eines Menschen.

o L vergleicht verschiedene maschinelle
Ubersetzungen desselben Ausgangstexts.

o L vergleicht die Ergebnisse einer auto-
matischen Bildbeschreibung mit dem
Bild und korrigiert sie.

Reflexionsbasiertes Uben von Prompts

o L setzt dieselben Prompts bei mehreren
KI-Tools ein und deutet die unterschied-
lichen Ergebnisse.

o Lformuliert gemaf allgemeiner Prompt-
regeln'® Aufgabenstellungen fiir mog-
lichst hochwertige Ergebnisse und adap-
tiert sie nach Bedarf.

o L entwirft eine Aufgabenstellung und
testet sie an einem KI-Tool und an einem
Mit-L. Sie reflektieren zusammen iiber
explizites und implizites Wissen bzw.
tiber die Merkmale einer gelungenen
Aufgabenstellung.

3.3 Priifen trotzKI

Priifungen dienen der Leistungsbewertung
und sind bisher aus der institutionellen Lehre
nicht wegzudenken. Da aber infolge der gen-
KI die zu bewertende Eigenleistung u. U. nicht
mehr trennscharf nachgewiesen werden kann,

13 Prompt Engineering: Entwicklung und Optimierung von Prompts, um Sprachmodelle effizient fiir eine Vielzahl von Anwendungen zu nutzen (Prompt Engineering Guide).
14 Datenschutzkonform bedeutet, dass keine personenbezogenen Daten fiir den KI-Einsatz, z. B. bei der Anmeldung mit einer E-Mailadresse und einer Telefonnummer,
oder bei der Nutzung, z. B. durch Eingabe personenbezogener Daten in das Chatfenster, an den Modellbetreiber abflieflen diirfen. Werden Sprachmodelle auf eigenen
Servern des Bundeslandes oder einer Universitit betrieben, entféllt diese Problematik. Fiir Lehrkrifte in Schulen gibt es bisher noch wenige Losungsansitze, z. B. fobizz.
In jedem Fall schrinkt der Datenschutz die fiir KI-Bildung notwendige Vielfalt von Nutzungsoptionen ein, da so immer nur eine begrenzte Auswahl an KI-Tools fiir die

Lehre zur Verfiigung steht.

15 Kategorien hierfiir konnen sein: Personen modellieren, Kontextinformationen geben, Aufgabe konkret formulieren, wenige perfekte Musterbeispiele erginzen, emotio-

nale Eingaben.
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kursieren seit der Verbreitung von ChatGPT
& Co. vielfiltige Vorschlage, wie man im KI-
Zeitalter denn noch priifen konne. Sie rei-
chen vom Einsatz von sog. (absolut unzuver-
lassig arbeitenden) KI-Detektoren iiber die
Abschaffung schriftlicher Distanzpriifungen
wie Seminar- und Abschlussarbeiten bis hin
zur Detaildokumentation der verwendeten
KI-Tools und der jeweiligen Prompts. Auch
die Uberpriifung jeder schriftlichen Priifung
durch eine zusitzliche miindliche Priifung
ist in Hochschulen umgesetzt worden. Dass
dies in viel zusitzlicher Arbeit miindet und
aus Sicht der Priifungsgerechtigkeit kaum die
»Sicherheit vor Betrug® erhoht, ist recht offen-
sichtlich. Was also ist zu tun, wenn Priifungen
abgenommen werden miissen und der Zugang
zu KI-Tools ubiquitar ist?

Zum einen konnte man die Priifungsin-
halte mehr in die Lehre vor Ort verschieben,
z. B. eine Présentation zuhause vorbereiten,
sie aber vor Ort tiberarbeiten und mit spezi-
fischen Inhalten wie bspw. ausgangssprachli-
chen Textbelegen erginzen lassen. Dies setzt
allerdings ein entsprechendes Equipment vor
Ort und ausreichend Zeit voraus — was meist
nicht den Alltagsbedingungen entspricht.
Zum anderen kénnte man die Priifungsinhalte
ungeachtet ihrer Formate von Wissensdarstel-
lungen in Richtung vermehrter individueller
Anwendung und Reflexion verlagern. Doch
dies bedeutet fiir die Auswertung der Ergeb-
nisse einen hoheren Zeitaufwand, bei gleich-
zeitiger Benachteiligung derjenigen, die nur
im kognitiven Anforderungsbereich I agieren
konnen. Ebenso schwierig ist eine Festlegung
auf eine ausschliefSlich prozessorientierte Be-
wertung, da sie mit der Gefahr einhergeht, die
kriterienorientierte Bezugsnorm, d. h. die Vo-
raussetzung fiir die Vergabe von Berechtigun-
gen (z. B. zum Beruf), zu wenig zu beachten.
Davon ganz abgesehen stellen der Zeitfaktor
und die priifungsrechtlich einwandfreie Do-
kumentation der erbrachten und bewerteten
Leistungen unter den heutigen Bedingungen
von Lehre scheinbar nicht zu tiberwindende
Faktoren dar. Fazit: Der geplante Einsatz von
KI in Priifungen kann erstrebenswert sein, der
ungeplante KI-Einsatz kann in bestimmten
Settings nicht ausgeschlossen und auch nicht
absolut rechtssicher nachgewiesen werden.
Hier wird es weiterhin auch in den Alten Spra-
chen noch Einiges zu diskutieren geben.
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